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Conceito de aprendizagem maquina (AM), Importancia da AM na agricultura
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5 QUALASOLLCAD?
Agricultura Digital

Agrotecnologia + Agricultura de Preciséo
Novos campos cientificos

433333

Machine Learning - ML




ESEMACHINE LEARNIG - M3

Q % = Criar novas oportunidades

i L“il 2 BN

Desvendar Quantificar Entender

Big Data Computacéo de Alta \ ‘ /

perfomance Ambientes operacionais agricolas.

Campao cientifico que d& as mr:’lquina at:iae de are SEm Ser
estritamente programado.






0 QUE E ESSA TAL DE MACHINE LEARNING -

Prugramadnr

Objetivo do orientador
/ Ensinar o mestrando a desenvaolver

Irabalhos de pesqmsa cientifica

Como o mestrando aprende?
Através de estudos e praticas, adquirindo

As experiéncias do orientador.

—

Comao é avaliado o desempenho do mestrando?
Provas, publicagdes e a sua dissertagao

—

Orientador

Mestrando



0 QUE E ESSA TAL DE MACHINE LEARNING -
Novaos Exemplos —1

3

Classificagéo/ Saidas
> Dreditas

I Z

Dados de NG Algoritmo de
Aprendizagem

Regra de
predigdo

treinamento

- Processo de aprendizagem com o objetivo de aprender “Experiéncia”.

- Avaliagdo do ML - feito por meio de modelos estatisticos e
matematicos ao longo do tempo.



0 QUE E ESSA TAL DE MACHINE LEARNING -

Como Funciona?

Apas o final do processo de aprendizagem, o modelo treinado
pode ser usado para classificar, prever ou agrupar novos
exemplos (teste de dados) usando o experiéncia adquirida
durante o processo de formagéo.
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COMO 0 MODELO E TREINADO?

Aprendizagem Supervisionada Aprendizagem néo

Supervisionada
Us dados séo apresentados com ;

a expertise adquirida (modelo
treinado) & usada para prever as
saidas ausentes (ratulos) para os

dados de teste

entradas de exemplo e as saidas
correspondentes



COMO E FEITA A AVALIAGAO DE APRENDIZA

Andlise de redugéio de Dimensionalidade

OBJETIVD: fornecer um formato mais representativo de um conjunto de dados
para preservar o maximo de informagdes possivel dos dados originais

Realizada antes da aplicagéio de um modelo de classificagéo ou regresséo
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MODENOSIDEARRENDIZAGEM

" BASEADOS EM
i CLUSTERING INSTANCIAS
REGRESSAD Tipo de Modelo
Tipo de Modelo Tipo de Modelo Supervisionado
Supervisionado Nao Supervisionado -
Objetivo
Objetivo Objetivo lma familia de modelos

graficos probabilisticos
em que a analise &
realizada no contexto da
inferéncia bayesiana.

Fornecer a previsao de  Usados para encontrar
varidvel de saidade  agrupamentos naturais
acordo com as varigveis  de dados (clusters).
de entrada.
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Objetivo

o conjunto de dados é op |za
‘0

jrogressivamente em gu tos A N
» homogéneos menores (sub-

nopulagdes). enquanto, ao mesmo Humidade | — cada n intemo testa um atributo
, b , Cada ramo de a
tempo, um grafico de arvore = valor do stbin (e o i i)

associado & gEI"EldEI. N3o | Sim |+~ Cada folha atribui uma classificacio



MO0, APRENDI'ZAGEM
SRS E0RAS ARTIEEJS

Séo inspiradas na

funcionalidade do cérebro .
humano, emulando fungdes "‘

3 complexas como geragéo Tipo de Modelo
de padriies, cognigéo, Supervisionado

aprendizagem e tomada de
deciséo.
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em uma topologia E




{ Tipo de Modelo: Supervisionado

Melhorar o desempenho preditivo

de um dado aprendizagem ouf

' técnica de montagem.

b

Tipo de Modelo: Supervisionado

DE SUPORTE

IE: FTOR

Um classiticador bindrio quelj
constrdi uma separagdo linear
hiperplano  para  classificar
instancias de dados.






MACHINE LEARNING APLICADO
A AGRICULTURA

Us artigos foram divididos em 4 categorias:

2 ' Manejo Pecudria
3 Gestdo de Aguas

4 Gestdo do Solo




GESTAO DE CULTURAS

Previséio de Rendimento

- Um dos tapicos mais significativos na agricultura
de precisao;

Relevancia para:

|. Mapeamento de produtividade;
2. Estimativa de produgo;

4. Aumentar a produtividade.




GESTAO DE CULTURAS

Previsdo de Rendimento OBJETIVE

Estimar a biomassa de

Modelo de estimativa de biomassa (kg e gramineas (kg de matéria
seco matéria / ha / dia) por meio de it seca / ha / dia) de duas
RNA, RLM, ANFIS & dados de "% fazendas de pastagens na
sensoriamento remoto 07 b SRR Irlanda utilizando modelos
e de RLM e RNA a partir de

Contribuicéo das pesquisas ,
dados de sensoriamento.
|. Melhor exploracao de dados de

Sensoriamento remoto.

2. Desenvolvimento de ferramentas para
processar grandes volumes de dados



GESTAO DE CULTURAS

Deteccéo de doencas

- Preocupacdes na agricultura: controle de praga
e doengas;

Préaticas de controle de pragas

Vantagens: Praticidade;
Desvantagens: Alto custo e impactos no meio.




GESTAO DE CULTURAS

OBJETIVD
Deteccéo de Doengas

W i S | Deteccdn precisa dessas
Novo sistema para a detecgdode ™ § 00 A wf - categorias para um uso
nitrogénio estressado, e infecgin de QRN L 1 AL LI | mais eficaz de fungicidas e
ferrugem amarelo por meio de assina- WRMEERE S 6 08 ;\?‘\ f;.f ,, fertilizantes de acordo com
Turas espectrais e ML. IR N ’ i as necessidades das
Ferramentas Utilizadas "ff ’ ;‘:,_',f \.‘;:ls’ .”,’\: $ il “\\‘ PNt
|. Auto-organizagéo hierdrquica de classificador )} \! -,;7' S ‘\‘ i1 i
de imagens e refletancia hiperespectral. L ‘,: '{H Al

2.+ da% de precisdo p/ as 3 arquiteturas (RNA }i\:?r( 8! il
LP, Redes supervisionadas de Konohen (SNK) e XY- | |

fusion.
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